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Cilj predmeta. Studente upoznati s osnovnitinjenicama i rezultatima iz podfja grupiranja
podataka, te mogum primjenama.

Potrebna predznanja.Linearna algebra Il, Funkcije viSe varijabli.

SadrZaj predmeta.

1. Uvod i motivacija Definiranje problema i osnovna svojstva. Razninpeti iz primjena.

2. Reprezentant kokaog skupa iz R u smislu najmanjih kvadrata (LS) Bmislu najmanijih

apsolutnih odstupanja (LAD). Reprezentan kuomey skupa podataka iR%. Kvazimetréke

funkcije uR? Centroid, medijan i geometrijski medijan u ravniReprezentan kokaog skupa
podataka izR" centroid, medijan, geometrijski medijan. Primjeahalanobis kvazimetrke
funkcije. Reprezentan podataka na jetfioj kruznici.

Grupiranje podataka. Motivacija na dl@noj particiji skupa iz R R?. K-means algoritam.

Grupiranje na osnovi jednog obiljeZja. LS-kriteripualni problem. Transformacija podataka.

LAD-kriterij. Grupiranje podataka s teZzinama.

5. Grupiranje na osnovi dva i viSe obiljezja. LS-krijteDualni problem. LAD-kriterij. Grupiranje
podataka s teZzinama. Primjena Mahalanobis kvazitketrfunkcije. Svojstva: monotonost,
stabilnost. Primjereni broj grupa u particiji: Indé

6. Drugi geometrijski objekti kao reprezentanti po#tataz primjenu raznih kvazimetkih funkcija:
pravac, duZina, kruznica, krug. Parametarski zatamalja u ravnini i prostoru kao reprezentant.
Grupiranje podataka u klastsfi@ su centri spomenuti geometrijski objekti.

7. Metode za grupiranje podataka. K-means algoritamjdStanje elemenata. Korigirani algoritam
k-sredina. Metoda zamjene. Metoda aglomeracije.

how

Oc¢ekivani ishodi uéenja.
Ocekuje se da nakon poloZenog kolegija studenti:
* budu u stanju samostalno prepoznati probleme svadgjptim bazama podataka gdje mogu
primijeniti dobivena znanja;

* razumiju pojam reprezentanta podataka u smisIlLAB), i Mahalanobis kvazimettke funkcije;

* razumiju sloZenost optimizacijskog problema grupjiigpodataka i naie primjenu osnovnog k-
means algoritma, kao i nekih drugih metoda;

* razumiju ideju raznih geometrijskih objekata kaprezentanata podataka;
» kroz nekoliko tipEnih situacija, ovladaju metodologijom primjene grapja podataka.

Izvodenje nastave i vrednovanje znanja.

Predavanja i vjeZbe su ilustrirani gotovim progneuai Vjezbe su djelortino auditorne, a djelormo
laboratorijske uz koriStenje danala. Predavanja, vjezbe i seminari su obavégpit se sastoji od
pismenog i usmenog dijela, a polaZze se nakon aslupredavanja. Prihvatljivi rezultati postignuti
na kolokvijima, koje studenti piSu tijekom semesizamjenjuju pismeni dio ispita. Studenti mogu
utjecati na ocjenu tako da tijekom semestra piSmade zadée ili izrade seminarski rad. Dod®&
zad&e sadrze proSirenje gradiva, &ekuje se samostalan i kreativan rad. Seminarskiviahvaaju
se kao proSirenje dorfid zadda.

Moze li se predmet izvoditi na engleskom jezikuDa
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